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¢ ES IMPORTANTE EL CURSO?



Interactuamos con bases de datos
todo el tiempo, todos los dias

e Especialmente con la Web:
— BUsqueda (Google, Bing, Yahoo!, ...)
— Tiendas (Amazon, eBay, ...)
— Redes sociales (Facebook, Twitter, ...)
— Enciclopedias (Wikipedia, IMDDb, ...)
— Bancos
— Aerolineas
— U-cursos




Como podemos implementar consultas,

actualizaciones, seguridad, etc., sobre estos datos
profes ores.csy Y e
RUT Nombre Curso :
24.482.054-9 Aidan Hogan CC3201 :
24.482.054-9  Aidan Hogan CCH212 i
24.482.054-9 Aidan Hogan CC6202
auxiliares.csv
RUT Nombre Curso
alumnos.csv
RUT Nombre Curso 12.412.412-4 Sebastidan Ferrada CC3201
12.412.412-4 Sebastian Ferrada (CC5208
10.323.634-4 Pia Garcia CC3201 13.123.024-9 Daniel Herndndez CC6202
12.323.792-8 Juan Ramirez CC6202
12.323.792-8 Juan Ramirez (CCbh212
notas.csv
CUrsos.csv RUT Nombre Eval Nota
Codigo Nombre
205 10.323.634-4 (CC3201 Labl 6.0
CC3201 Bases de Datos 10.323.634-4 (C(C3201 Lab2 4.5
CC5212  Proc. Masivo de Datos 12.323.792-8 CC6202 Examen 3.9




Estos son problemas generales que se
encuentran en muchas aplicaciones

Un dia cualquiera: 09:15

Despierto

(Bostezo.)

Un dia cualquiera: 09:35 P

Reviso &l correo

SEr

e —p

Nada urgente, juf!

Un dia cualquiera: 09:50 o=
Café: pago con tarjeta f

Un dia cualquiera: 10:15
Me meto al banco (me nagaro'ﬂ‘l

Si. Me pagaron.

Un dia cualquiera: 10:20
Reviso u-cursos (algo en el foro?)

s
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L
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No, salvo ...

Un dia cualquiera: 10:30
IMDb {Mr. Robot ... ées bueno?)

Un dia cualquiera: 10:35
Amazon (Mr. Robot ... écuanto cuesta?)

Demasiado.

Un dia cualquiera: 10:36
ThePirateBay (Mr. Robot ...

Listo. Perc tengo hamore ...

alquiera: 10:52 =
mercado (¢ cuanto cuesta?) f

v

Barrato.

Un dia cualquiera: 10:55

Al supermercado (esperando en la fila .8

Un dia cualquiera: 10:57

Al supermercado (uso mi tarjeta de

Un dia cualquiera: 11:00
Desayuno

Mucha gente




HAN APRENDIDO SOBRE ...



El Modelo Relacional

Cervezas(nombre:string, tipo:string,grados:float,ciudad-origen:string)
Vinos(nombre:string, tipo:string,ano:int,grados:float,ciudad-origen:string)
En-Stock(nombre:string,cantidad:int,precio-unitario:int)

Cervezas Vino

nombre tipo grados ciudad-origen nombre tipo ano grados ciudad-origen
Austral Lager Lager 4,6 Punta Arenas Tarapacd Carménere 2014 13,5 Maipo
Austral Yagan Ale 5,0 Punta Arenas Tarapaca  Merlot 2014 13,5 Maipo
Austral Pale Ale Ale 5,0 Punta Arenas Gato Merlot 2016 14,0 Maule
Kuntsmann Torobayo Ale 5,0 Valdivia

Kross b Ale 7,2  Curacavi

Kross Golden Ale 5,3 Curacavi En-Stock _ _ _

Kross Pilsner Pilsner 49  Curacavi nombre cantidad __precio-unitario




Diagramas E-R:

precio

o~

categoria

Producto

compra

desde

Persona

e

direccién

nombre

N

emplea

rut

nombre

Compania

S
.

valor-accion



El Algebra Relacional

7TA]. yoorsApy (R) Ucondicién(R) pA’L/AJ (R)

R1UR2 RlXRQ Rl_R2

a P>lcondicién



SQL: Consultas Basicas

Planeta Aterrizaje

nombre dist radio grav dias anos temp anillo nave planeta pais aino
Mercurio 0,39 0,38 2,8 58,646 0,241 440  false Messenger Mercurio EEUU 2015
Venus 0,72 0,95 8,9 -243,019 0,615 730 false Venera 3 Venus URRS 1966
Tierra 1,00 1,00 9,8 0,997 1,000 288 false Pioneer Venus EEUU 1978
Marte 1,562 0,53 3,7 1,026 1,880 186 false Mars 2 lander Marte URRS 1971
Japiter 520 10,97 22,9 0,414 11,862 152 true Viking 1 Marte EEUU 1976
Saturno 9,54 9,14 9,1 0,444 29,447 134 true Beagle 2 Marte ESA 2003
Urano 19,19 3,98 7.8 -0,719 84,017 76 true Galileo Jupiter EEUU 2003
Neptuno 30,07 3,86 11,0 0,671 164,791 53 true

nombre ano nave

SELECT nombre, afio, nave
FROM Planeta, Aterrizaje
WHERE nombre = planeta
AND dist > 1.00

AND afio >= 2000

Marte 2003 Beagle 2

Japiter 2003

Galileo




SQL: Agregacion

Aterrizaje
nave planeta pais ano
Messenger Mercurio EEUU 2015
Venera 3 Venus URRS 1966
Pioneer Venus EEUU 1978
Mars 2 lander Marte URRS 1971
Viking 1 Marte EEUU 1976
Beagle 2 Marte ESA 2003
Galileo Japiter EEUU 2003
SELECT planeta, COUNT(*) AS conteo
FROM Aterrizaje JEISE)  EaNET
Venus 2

GROUP BY planeta
HAVING MAX(afio)<2000




SQL: Consultas Anidanidadasadas

e Aterrizaje
nombre dist radio grav dias anos temp anillo L - =
M i 0,39 0,38 2,8 58,646 0,241 440 false A planeta par ano
ercurio ) , : . : :
Venus 0,72 095 89 -243,019 0615 730 false Nilesel et Vilsieuly ST 20
) Venera 3 Venus URRS 1966
Tierra 1,00 1,00 9,8 0,997 1,000 288 false Pioneer Venus EEUU 1978
Marte 152 0,53 37 1,026 1,880 186 false ' Y
L. Mars 2 lander Marte URRS 1971
Japiter 5,20 10,97 22,9 0,414 11,862 152 true Viking 1 Mart EEUU 1976
Saturno 9,54 0,14 9,1 0,444 20,447 134 true BI Inlg 9 Marte ESA 2003
Urano 19,19 398 7,8  -0,719 84,017 76 true Gef.lg © \ ,"’".te EEUU 2003
Neptuno 30,07 3,86 11,0 0,671 164,791 53 true e Upiter
SELECT nave, planeta
FROM Aterrizaje nave planeta
Messenger Mercurio

WHERE planeta NOT IN
( SELECT nombre
FROM Planeta

WHERE grav > 9.8 OR planeta IN

( SELECT planeta
FROM Aterrizaje
WHERE pais = 'ESA'

)

)
AND afio > 2000




Restricciones de integridad

Cuenta
nimero rut tipo saldo_clp saldo_usd
7873698669 32.000.273-K  Estacional 225000 344 94

CREATE TABLE Cuenta ( ‘2;
ntmero BICINT DRIMARY KEY, INSERT INTO Cuenta VALUES
rut VARCHAR (12) NOT NULL. (7273697679, '28.923.123-7",
tipo VARCHAR (12) NOT NULL, 'Estacional', 100, 0.99)

saldo_clp BIGINT NOT NULL,
saldo_usd DOUBLE PRECISION NOT NULL,
CHECK ( ROUND ( (saldo_clp/saldo_usd)::NUMERIC - 652.275 , 1 ) = 0 )



Formas Normales

TransferenciaTotal

cuenta_origen cuenta_destina total

7873698669 1849123812 51920
8273697679 7873698669 529000
8273697679 1849123812 41920

Destino
cuenta rut

1849123812 12.491.671-K
7873698669 32.000.273-K

BCNF: Satisface INF vy ...

Para cada:

X =Y

X es una super llave

oY CX



Indexacion

’IIII
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Implementacion de Joins

/RNS \

- Paracadatuplar e R

- Para cada tuplase S

- Si ry s satisfacen el join:
\ escribir {r} x {s}
Rea S

- Paracada tuplare R

- Buscar s € S en el indice tal que 7 y s satisfagan el join:
escribir {r} x {s}

RS \

- Guardar R en memoria principal

- Para cada tupla s € S

- Buscar r en memoria principal tal que r y s satisfagan el join:

\ escribir {r} x {s}
R S
- Ordenar Ry S por los atributos del join

- Aplicar un merge-sort y para cada tupla r y s que satisfagan el join:
escribir {r} x {s}




Acceso Programatico

JAVA APPLICATION

JDBCAPI

Driver Manager

g2 3 3

Externas



Inyeccion SQL

HI, THIS 1S
WERE HAVING S0ME

\%W

YOUR SONS SCHOOL.
(OMPUTER TROUBLE.

OH, DEAR — DID HE
BREAK SOMETHING?

IN thﬂ‘r’ /

S

DID YOU REALLY
NAME YOUR SON
Rebert'); DROP
TABLE Students;-- 7

!

~OH, YES LUTTLE
ROBBY TABLES,
WE CALL HIM.

WELL, WEVE LOST THIS
YEAR'S STUDENT RECORDS.
T HOPE YOURE HAPPRY.

{

AND I HOPE
~ YOUVE LEARNED
TO SANMIZE YOUR
DATABASE INPUTS.

"SELECT nota FROM Students WHERE name='"+input+"'"

"SELECT nota FROM Students WHERE name='Robert' OR 1=1);'"




Vistas
—_— /K
Artista Evaluacion AlbumEval

nombre pais retirado album artista fuente eval — -

Teonard Cohen Canads  false Popular Problems  Leonard Cohen  The Guardian 80 album artista pm num

Lady Gaga EE.UU. false Popular Problems Leonard Cohen The Observer 80

David Bowie G.B. true Popular Problems Leonard Cohen Uncut an Old |deaS Leonard COhen 85 2

Justin Bieber Canada false You Want It Darker Leonard Cohen  The Observer 100

o0 You Want It Darker Leonard Cohen  Uncut 90 Dear Heather Leonard COhen 76 3
You Want It Darker Leonard Cohen Rolling Stone 80

o You Want It Darker Leonard Cohen The Guardian 100 YOU Wa nt It Darker Leonard COhen 94 5

i _ _ You Want It Darker Leonard Cohen Mojo 100 P lar Problem LLeonar hen

nombre artista ano Dear Heather Leonard Cohen The Guardian 60 SpUlE Ob el e lul d CO S 83 3

Qld Ideas Leonard Cohen 2012 Dear Heather Leonard Cohen  Uncut 100 A RT P O P Lad Yy G aga 64 3

Dear Heather Leonard Cohen 2004 Dear Heather Leonard Cohen  Rolling Stone 70

You Want It Darker Leonard Cohen 2016 Old Ideas Leonard Cohen  Rolling Stone 90

Popular Prablems Leonard Cohen 2014 Old Ideas Leonard Cohen  Uncut 80

ARTPOP Lady Gaga 2013 ARTPOP Lady Gaga Rolling Stone 60

CREATE VIEW AlbumEval AS
SELECT album, artista,
FLOOR(AVG(eval)) AS pm,
COUNT (eval) AS num

FROM Evaluacién
GROUP BY album, artista

SELECT pm
FROM
( SELECT &album, artista,
Spm FLOOR(AVG(eval)) AS pm,
T 94 COUNT (eval) AS num
FROM Evaluacién
GROUP BY &lbum, artista ) AlbumEval
WHERE album='You Want It Darker'
AND artista='Leonard Cohen'

SELECT pm

FROM AlbumEval
WHERE &lbum='You Want It Darker'
AND artista='Leonard Cohen'

(2) Ejecutar la consulta extendida (1) Extender la consulta de
sobre las tablas bases conformidad con la vista



Disparadores

Evaluacion
album artista fuente eval
, Popular Problems Leonard Cohen The Guardian 80
AlbumEval Popular Problems Leonard Cohen The Observer 80
album artista pm num Popular Problems Leonard Cohen Uncut 90
Old Ideas Leonard Cohen 85 2 You Want It Darker Leonard Cohen The Observer 100
Dear Heather Leonard Cohen 76 3 You Want It Darker Leonard Cohen Uncut 90
You Want It Darker Leonard Cohen 92 5 You Want It Darker Leonard Cohen Rolling Stone 80
Popular Problems Leonard Cohen 83 3 You Want It Darker Leonard Cohen The Guardian 100
ARTPOP Lady Gaga 64 3 Dear Heather Leonard Cohen The Guardian 60
e Dear Heather Leonard Cohen Uncut 100
Dear Heather Leonard Cohen Rolling Stone 70
Old ldeas Leonard Cohen Rolling Stone 90
Old Ideas Leonard Cohen Uncut 80
ARTPOP Rolling Stone 60

CREATE TRIGGER NoOfenderANadie

AFTER UPDATE OF pm ON AlbumEval

REFERENCING

Lady Gaga

UPDATE AlbumEval
SET pm = 50

WHERE &lbum = 'ARTPOP'

OLD ROW AS TuplaAntigua
NEW ROW AS TuplaNueva
FOR EACH ROW
WHEN (TuplaAntigua.pm > TuplaNueva.pm)
SET TuplaNueva.pm = TuplaAntigua.pm

AND artista = 'Lady Gaga'



Garantias de ACID

ACID: Atomicidad

CHREATE TABLE Balance (

cuenta INTEGER FRIMARY KEY,

tatal _gasto BIGIKT,

tutal_ing‘r:m BIGINT,

salde BIGIKT,

CHECK {t.ut.&l_inguau = total_gasto = saldal
2

START TRANZACTION
UFDATE Balance SET saldo=saldo-10 WHERE Cuenta=TET289866% ;

UFDATE Balance SET total gasto=total gasto+rld WHERE Cusnta=TETIE9BEED ;

COMMIT;

Mo se puede actualizar el saldo sin actualizar el gasto directamente después.

(Si alguna actualizacion falla, ambas fallan.)

ACID: Aislamiento (/solation)

CHEATE TABLE Balamce (

¢uenth INTECER PRIMAEY KEY,

tatal_gaste BIGIKT,

total_ingresa BIGINT,

saldo BIGIKT,

CHECK {total ingresc = total_gasto = saldol
3

START TRAKZACTION T1 START TRANSACTION

UFDATE Balance UFDATE Balance
ealda=galda=10 |: :I saldo=saldas 100 P
EE Cosnta=TA73608869 ; RE Coenta=TAT36H0569 ;
E Ealance UF E Ealance
total _gasto=total gasto+100Q Total _ingrese=total ingrese+100
WHEEE Cuenta=T373608889 |:3.:| 0 WHERE Cuanta=THT3E04860 ;
et (4) ROLLEACK; COLTE 10)

Una transaccion no puede interferir con otra transaccion.

En (4), hay que tener cuidado con el ROLLEACK: no se puede restaurar el valor de
saldo antes del paso (1) porque el valor ya fue cambiado por (2).

ACID: Consistencia

CREATE THHLE Balance (

cuenta INTEGER FRIMARY XEY,

total gaste BIGINT,

tutal_ing‘rna BIGINT,

aalde BIGLKT,

CHECK {t.ut.&l_ingreau = total_gasto = saldal
bl

START TRANZACTION 0
'E Balance 5ET saldo=saldo-100 WHERE Cuenta=TETISSEE6S ;
Ealapce SET total gasto=total gastorl( WHERE Cuenta=TET3G986E0 ;

Si el resultado de la transaccion no satisface todas las restricciones, fallara.

ACID: Durabilidad

CHEATE TABLE Balamce (
cuenth INTEGER FRIMARY XEY,
tatal_gaste BIGINT,
total_ingreso BIGINT,
aaldo BIGIKT,
CHECK {total_ingreso = total_gasto = saldal

b

START TRANSACTION

UFBATE Balamce SET salde=salde-10 WHERE Cuenta=TETIS986GDH ;

UPDATE Balance SET total_gasto-total gasto+lld WHERE Cuenta=-TBT3G9BEED ;
COMMIT;

Una wez que haya un COMMIT exitoso, se persisten los cambios.

{Normalmente la persistencia aqui significa en el disco duro. Sin persistencia, en el
caso de que la magquina falla y toda la evidencia de los cambies esta en memoria
principal, el sistema de base de datos olvidaré los cambios silenciosamente )




Transacciones

Gasto
cuenta comentario fecha hora monto saldo id
7873698669 Electricidad 2020-02-02  20:00:01 8200 291800 TRCJASJDA9A
7873698669 Calefacciéon 2020-02-02  20:00:02 600 291200 TRC8TKAQWAS
7873698669 Moviestar 2020-02-02  20:00:03 16200 275000 TRCK8J7JA8D
7873698669 Cajero 2020-02-08  16:05:02 100000 225000 TRCPM8A45AD
Cuenta
namero rut tipo saldo_clp saldo_usd Divisa
7873698669 32.000.273-K  Estacional 225000 344,94 dl d2 valor
CLP usD 0,0001533
Cliente USD CLP  652,2750000
rut nombre fono direccion

32.000.273-K  Kelvin +56976698463 Campo de Hielo Sur, Depto 273

START TRANSACTION;
INSERT INTO Gasto VALUES
(7873698669, 'Noruega', '2020-02-12"','02:14:20',400000,-175000, ' TRCLK9K24KS"') ;
UPDATE Cuenta SET saldo_clp=saldo_actual
FROM ( SELECT (saldo_clp - 400000) AS saldo_actual
FROM Cuenta WHERE numero=7873698669 ) A;
UPDATE Cuenta SET saldo_clp=A.saldo_clp, saldo_usd=(A.saldo_clp/valor)
FROM ( SELECT valor FROM Divisa WHERE di1='USD' AND d2='CLP') T,
( SELECT saldo_clp FROM Cuenta WHERE nimero=7873698669 ) A;
COMMIT;




El espectro de datos

Texto Plano

Texto Enriguecido
(HTML, Word, ...)

Arboles
(XML, JSON, ...)

Grafos
(RDF, Prop. Gs, ...)

Relacional
(sQL, CSV, ...)

Hay mucha variedad en las cervezas locales de Chile. La sede de
la marca "Austral” se encuentra en Punta Arenas. Austral fabrica
una amplia gama de cervezas, incluyendo Larger (4,6%), Yagan (un
ale de 5%) y un Pale Ale (5%). La cerveza de marca " Kunstmann”
también es popular, en particular su cerveza " Torobayo” (un ale de
5% elaborado en Valdiva). La marca Kross, basada en Curacavi,
también tiene una gama de cervezas populares como, por ejemplo,
Kross 5 {un ale fuerte de 7,2%) Kross Golden (un ale de 53%) y
Kross Pilsner (4,9%).

<ul>
<li>Austral Lager [Lager] 4,6% de Punta Arenas</li>
<li>Austral Yagan [Ale] 5% de Punta Arenas</li>
<li>Austral Pale Ale [Ale] 5% de Punta Arenas</1i>
<li>Kunstsmann Torobayo [Ale] 5% de Valdivia</1li>
<li>Kross 5 [Ale] 7,2% de Curacavi</li>
<1li>Kross Golden [Ale] 5,3% de Curacavi</li>
<1i>Kross Pilsner [Pilsner] 4,9% de Curacavi</1li>
</ul>

Cervezas

origen: Punta Arenas arigen: Valdivia origen: Curacavi
tipo: Lager origen: Ale tipo: Ale tipo: Ale tipo: Pilsner
| = | =

— — - ~
Austral Lager Austral Yagan Austral Pale Ale Kunstmann Tobobayo  Kross5  Kross Golden Kross Pilsner

grados: 46 grados: 5,0  grados: 5,0 grados: 5,0 grados: 7.2 grados: 53  grados: 4,9

7.2 Pilsner tipo (Kross Pilsner grados 4.9
grados T e
Valdivia Kross 5 origen [ Curacavi (5,3)
’ origen ‘ : o ' origen grados
50]« gades | Kunstmann Torobayo tipo =(Ale tipo Kross Golden
tipo. tipo
4.6 Austral Yagan grados (5,0 grados Austral Pale Ale
: grados \ "~ ongen - origen ;

Lager tipo { Austral Lager origen (Punta Arenas
Cervezas
nombre tipo grados  ciudad-origen
Austral Lager Lager 4,6  Punta Arenas
Austral Yagan Ale 5,0 Punta Arenas
Austral Pale Ale Ale 5,0 Punta Arenas
Kuntsmann Torobayo Ale 5,0 Valdivia
Kross 5 Ale 7,2 Curacavi
Kross Golden Ale 5,3 Curacavi

Kross Pilsner Pilsner 4,9  Curacavi

No estructurados

-

O
S

.

Semiestructurados

Estructurados



Arboles (con JSON/MongoDB)

Key BSON Value

{

"_id": ObjectId(99a88b77c66d) ,
"name": "The Wire",
"type": "Scripted",
"language": "English",
"genres": [ "Drama", "Crime", "Thriller" ],
"status": "Ended",
"runtime": 60,
"premiered": ISODate("2002-06-02"),
99a88b77c66d "schedule": {
"time": "21:00",
"days": [
"Sunday"
]
}s
"rating": {
"average'": 9.4
}
}



Grafos (con RDF/SPARQL)

"2013-07-11"""xsd:date "Sharknado"®@en

f -

ex:fechaDeEstreno ex:titulo

I

[ex:Sharknado ex:estrella-————+{ex:J0hnHeardJ

l l

ex:primeraPelicula ek :*type okt ::ype
[ex - SharknadoSerieJ< ex:estrella
! 3 daPelicul ! !
rdf:type ex:segundatelicuia rdf:type rdf :type
v I |

ex:Serie

(ex:SharknadoQ]—————-ex:estrella-————» ex:IanZiering]
l

ex:titulo

.

"Sharknado 2: The Second One"@en

PREFIX ex: <http://ex.org/voc#>
SELECT *
WHERE {

{ ex:SharknadoSerie ex:primeraPelicula 7p .

UNION

{ ex:SharknadoSerie ex:segundaPelicula 7p .

OPTIONAL

{ 7?p ex:fechaDeEstreno 7f . }
7p ex:titulo 7t .
FILTER(REGEX (STR(?7t) ,"*[0-9]%"))

| 7p | 7t

| 7 |

| ex:Sharknado2| "Sharknado 2: The Second One"@en










En muchos ambitos de |la sociedad moderna,
la gestion y el analisis de datos son clave

G(>3E)
So R0




Mucha demanda de “data scientists”

Data Scientist: The Sexiest Job of
the 21st Century

by Thomas H. Davenport and D

FROM THE OCTOBER 2012 ISSUE



“Data Scientist”: Ofertas de Trabajo (2016)

Here are the top 10 in-demand skills for data scientists:

Skills Job skill appears in % of jobs with skill
sqQL 1987 56%
Hadoop 1713 49%
Python 1367 39%
Java 1287 36%
R 1120 32%
Hive 1099 31%
Mapreduce 768 22%
NeSQL 657 18%
Pig 561 16%
SAS 560 16%

http://visit.crowdflower.com/rs/416-ZBE-142/images/CrowdFlower DataScienceReport 2016.pdf
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http://visit.crowdflower.com/rs/416-ZBE-142/images/CrowdFlower_DataScienceReport_2016.pdf

“Data Scientist”: Ofertas de Trabajo (2017)

Forb es Billionaires Innovation Leadership

Money Consumer Industry

Becoming A Data Scientist: The
Skills That Can Make You The
Most Money

To pinpoint the most common skills, Glassdoor took 10,000 data scientist
job listings that appeared on its job search platform between January and
July of this year. The skills required were noted, as were the salaries
offered. The data coding skills were extrapolated and analysts searched
for those that came up the most within listings. The ten skills that
appeared most often as prerequisites for the job, and the percentage of

job listings in which they appeared, were:

.

8

9.

. Python (72%)
"R (64%)

.SQL (51%)

. Hadoop (39%)
.Java (33%)

. SAS (30%)

. Spark (27%)

. Matlab (20%)

Hive (17%)

10. Tableau (14%)

https://www.forbes.com/sites/karstenstrauss/2017/09/21/becoming-a-data-scientist-the-skills-that-can-

make-you-the-most-money/
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“Data Scientist”: Ofertas de Trabajo (2018)

PERCENTAGE OF OCCURENCE OF KEY SKILLS IN THE
JOB LISTINGS FOR DATA SCIENTIST
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Avg % of Listings

“Data Scientist”: Ofertas de Trabajo (2019)

Technologies in Data Scientist Job Listings 2019

i Scala Excel Azure

Python Spark Hadoop Java Tableau AWS SAS Hive TensorFlow

https://towardsdatascience.com/the-most-in-demand-tech-skills-for-data-scientists-d716d10c191d/
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“Data Scientist” Ofertas de Trabajo (2020)

Python
Excel
SQL
Spark
AWS
Scala

R

Java
Tableau
Hadoop
SAS
C++
Tensorflow
MATLAB
Azure
PyTorch
Perl
Keras
C#
SPSS
Ruby

C

GCP
Go

K RO
DU e
DO A%
D e
PR, 28.8%
D 21.4%

D 193%

D 19.1%

D 16.4%

D 1268%

DO 12.5%

P 10.5%

e 8.9%

D 65%

D 62%

I 57%

L 40%

D 36%

L 3.0%

I 24%

o 1.8%

N 14%

U o0.9%

1 06%

0

10 20 30

Found in % of job descriptions

40 50

https://medium.com/@chihhsulin/5-500-data-scientist-jobs-report-2020-adefe1d364d3



https://medium.com/@chihhsulin/5-500-data-scientist-jobs-report-2020-adefe1d364d3
https://medium.com/@chihhsulin/5-500-data-scientist-jobs-report-2020-adefe1d364d3
https://medium.com/@chihhsulin/5-500-data-scientist-jobs-report-2020-adefe1d364d3
https://medium.com/@chihhsulin/5-500-data-scientist-jobs-report-2020-adefe1d364d3
https://medium.com/@chihhsulin/5-500-data-scientist-jobs-report-2020-adefe1d364d3
https://medium.com/@chihhsulin/5-500-data-scientist-jobs-report-2020-adefe1d364d3
https://medium.com/@chihhsulin/5-500-data-scientist-jobs-report-2020-adefe1d364d3
https://medium.com/@chihhsulin/5-500-data-scientist-jobs-report-2020-adefe1d364d3
https://medium.com/@chihhsulin/5-500-data-scientist-jobs-report-2020-adefe1d364d3
https://medium.com/@chihhsulin/5-500-data-scientist-jobs-report-2020-adefe1d364d3
https://medium.com/@chihhsulin/5-500-data-scientist-jobs-report-2020-adefe1d364d3
https://medium.com/@chihhsulin/5-500-data-scientist-jobs-report-2020-adefe1d364d3
https://medium.com/@chihhsulin/5-500-data-scientist-jobs-report-2020-adefe1d364d3
https://medium.com/@chihhsulin/5-500-data-scientist-jobs-report-2020-adefe1d364d3
https://medium.com/@chihhsulin/5-500-data-scientist-jobs-report-2020-adefe1d364d3
https://medium.com/@chihhsulin/5-500-data-scientist-jobs-report-2020-adefe1d364d3

“Data Scientist” Ofertas de Trabajo (2020)

Skills Separated by Job Titles
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A\ WARNING

iLa informacion aqui no es oficial!

Puede ser que haya mas cursos
He enfocado principalmente en cursos del DCC
Puede ser que los detalles hayan cambiado
No estoy promocionando nada

No soy un experto en algunas areas



APRENDIZAJE



Mineria de Datos

CC5205/CC5206 [~CC3001 o FI2002]

Introduccion a la Mineria de Datos
Andres Abeliuk / Hernan Sarmiento / Felipe Bravo / Jocelyn Dunstan
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ESCALABILIDAD / EFICIENCIA



Procesamiento Masivo de Datos

CC5212 [~CC3201

Procesamiento Masivo de Datos
Aidan Hogan
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Estructuras de Datos Comprimidas

CC7320 [~CC4102]
Estructuras de Datos Comprimidas

Gonzalo Navarro
Otonho
; T " "")
i ‘u". w¥1(1.

{L V4
UJ&O‘[‘J‘ n10 ] \ » eyl
T O '1 ' ‘ L
. '01010 0y U ! Ll AT R o“
110101 U“*““" o (LT
‘.‘ 1 AR X ALl Uyl

' WORRETITOROTONC 10 10 | 1 h v

) ) 9
4 ‘1_-1- 101nﬂlhtu Q\ﬂ\(\ 0D 10N &
01 ‘0101U H . i"" :‘\" } ‘\‘
11010 919 .‘1 A0 N G ‘ k
O“‘l;»nq e \ | |
1) r)|l \. |



R
AR




TEXTO/LENGUAJE NATURAL
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MULTIMEDIA



Imagenes, Videos, Audio ...

CCH213 [~CC3001, CC5206 o IN6531 0 EL4106 0
MA5204 o CC4102)]

Recuperacion de Informacion Multimedia
Juan Manuel Barrios
Primavera

CC5313 [« CC4102,CC3501]

Proces. geomeétrico y analisis de formas
lvan Sipiran

Otono



VISUALIZACION



Visualizacion de Informacion

CC5208 [~Cc3201]
Visualizacion de Informacion
Benjamin Bustos
Otono oy |




SEGURIDAD



Seguridad de Datos

CC5327 [~CC4302/AUTOR]
Introduccion a la Seguridad
Computacional

Alejandro Hevia / Eduardo Riveros
Otofo
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LA WEB



Desarrollo de Aplicaciones Web

CC5002 [~CC10A y CC30A y CC3001]
Desarrollo de Aplicaciones Web
José Urzua

Otono




La Web de Datos

N CC7220 [—CC3201]
- La Web de Datos
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; I~ Aidan Hogan
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DOMINIOS ESPECIFICOS
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AS4507 [<FI3104,MA3403,FI2003,FI12002]

Astroinformatica

ez

Francisco Forster / Juan Carlos Maureira / Patricio Rojo / Valentino Gonza

Otono & Primavera
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MAGISTER EN CIENCIAS DE LOS DATOS



Magister en Ciencia de Datos

UNIVERSIDAD

= ‘s DE CH I LE Postulantes Estudiantes Académicos Funcionarios Egresados

MAGISTER
-A A A+
FACULTAD DE Magister en Ciencia de Datos

CIENCIAS FiSICAS Y
MATEMATICAS

EL plan de estudios del programa tiene una carga académica total de 96 créditos, el cual esta dividido en
66 créditos de cursos (obligatorios y electivos) y 30 créditos de Seminarios de Tesis.

Nombre curso Tipo de curso Créditos
Estadistica: Teoria y Aplicaciones Obligatorio 6
Mineria de Datos Obligatorio 6
Bases de Datos Obligatorio 6
Aprendizaje de Maquinas Obligatorio 6
Proyecto de Ciencia de Datos Obligatorio 6
Laboratorio de Programacién Cientifica para Ciencia de Datos Obligatorio 6
Cursos Electivos Electivo 30
Seminario de Tesis | Obligatorio 6
Seminario de Tesis Il Obligatorio 24

https://www.uchile.cl/postgrados/176028/ciencia-de-datos
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